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1. Rekognition:

Es un servicio de reconocimiento de objetos en imagenes, Permite reconocer objetos o etiquetas
dentro de imagenes. Funciona como un servicio desde la consola de AWS.

1.1 Operaciones:

Principales operaciones en Rekognition:
* CompareFaces: Dentro de una coleccion de caras, identifica aquella que corresponde con la
detectada
* DetectFaces: genero, rango etario, sonrisa, 0jos y/o boca abierta, etc.
* DetectLabels: En una imagen le pone etiqueta a objetos reconocidos, presenta clase, con
cierta confianza (p/ej.: clase: construccién. Label: puente. Confidence: 0.998).
* DetectModerationLabels

* DetectProtectiveEquipments
* DetectText: Identifica textos.
* RecognizeCelebrities




Aunque en general Rekognition usa modelos pre-entrenados, es posible agregar imagenes y re-

entrenar modelos.

1.2. Ejemplo de Uso en consola

Dirijase a Rekognition:

En la barra de busqueda escriba “Rekognition”. Luego haga clock sobre el icono.

Ingrese una imagen:

Puede usar una imagen de ejemplo, o bien analizar una imagen propia. Para ello, puede subirla

desde su equipo, o ingresar URL

Choose a sample image

v

Use your own image

| [t Upload or drag and drop |

Image must be jpeqg or .png format and
no larger than 5MB. Your image isn't

. stored.

Use image URL

Use image URL Go

Ingresaremos una imagen de un pingiiino de la pinguinera Punta Tombo: foto03.png

Label Detection

Se hace click en el menu que aparece a la izquierda

¥ Demos
Label detection
Image properties
Image moderation
Facial analysis
Face comparison
Face liveness New
Celebrity recognition

Text in image

PPE detection

¥ Video Demos

Stored Video Analysis Use your own image

Streaming Video Events | [#] Upload or drag and drop |

Q, Enter alabel name

v Results
Animal 99.9 %
Bird 99.9 %
Penguin 99.9 %
Adventure 99.4 %
Hiking 99.4 %
Leisure Activities 99.4 %

Show more

Se presentan resultados relevantes, pero también pueden descargarse todos los resultados haciendo

click en: “Download full list”.



Image properties

“ ¥ Results
¥ Demos

Label detection
¥ Full Image Properties
Image properties

Image moderation Dominant Colors

Facial analysis [ #808080, RGB(128, 128, 128) 23.17%
E :
AcREmRaLEN [l #2rsref, RGBT, 79, 79) 2158%
Face liveness New
Celebrity recognition . #000000, RGB(0, 0, 0) 17.99%
Tesct mimage #2929a9, RGB(169, 169, 163) 12.48%
PPE detection
#c0c0c0, RGB(192, 192, 192) 8.234%
¥ Video Demos .
Use your own image Image Quality
Stored Video Analysis
‘ [ Upload or drag and drop ‘ Brightness 73.98

Streaming Video Events

Image must be jpeg or .png format and
S no larger than 5MB. Your image isn't Sharpnegs 94.08

Se presentan aca propiedades y caracteristicas de la imagen, no del contenido.

Face Analysis:
Fs
v Demos ¥ Results
Label detection
Image properties
Image moderation
Facial analysis
Face comparison
looks like a face 99.8 %
Face liveness New
Celebrity recognition appears to be female 99.8 %
e imaae age range 24 - 30 years old
PPE detection
not smiling 99 %
¥ Video Demos
Stored Video Analysis Use your own image appears to be sad 92.1%
: : Upload or drag and dro,
Streaming Video Events | [ up - P not wearing glasses 97.5 %

Tras detectar un rostro, realiza un analisis del mismo.



1.3. Ejemplo con Python

Imagen: foto.png ) Salida Json:

"Filename": "fotos\\foto03.png",
"Labels": [

"Name": "Animal",
"Confidence": 99.94088745117188,
"Parents": []

H
{
"Name": "Bird",
"Confidence": 99.94088745117188,
"Parents": [
"Name": "Animal"
}
1
iy
{
"Name": "Penguin",
botos. ) "Confidence": 99.94088745117188,
e o) "Parents": [
- filename. oy el "Name": "Animal"
H
: label[ 1, {
HRELD "Name": "Bird"
} }
for label in response[
E:lnmbined. (entry) (hay més)

(combined, indent=2))]

2. Textract

Es un servicio de aprendizaje automatico que analiza documentos de texto y automaticamente
extrae textos y estructuras.

2.1. Operaciones

Textract realiza las siguientes operaciones:
* AnalyzeDocument: Documentos en General
* AnalyzeExpense: Facturas, recibos, etc.
* AnalyzelD: DNI, licencias de conducir, pasaportes, etc.
¢ DetectDocumentText



2.1.1. Analisis de Documentos:
Request:

"Text": "What are the notes?"

745 o Wrect "Alias": "Notes"

House ID

Address

Number of Bedrooms 4

Price Estimate 8 £50, oo Response:
Notes g
Aacksy & theoen fap "BlockTypeu: "QUERY_RESULT",

"Confidence": 95.0,

"Text": "Leaky bathroom tap. Otherwise all good.?,

2.1.2. AnalyzeExpense

"SummaryFields": [
{
"Type": {
WHbl.EFCDDS "Text": "VENDOR_NAME", "Confidence":
Patcal st 97.87217712402344
Iu.l:..ﬂ.,ﬂ.t.“‘;ﬁu }'
: s “ValueDetection": {
g RS ' "Text": "WHOLE FOODS\nMARKET",
HE e s “Geometry": ..,
"Confidence": 70.45414733886719
|
L
{
"Type": {
"Text": "OTHER",
"Confidence": 84
) B
"LabelDetection": {
"Text": "Net Sales:",

ST . -
Seatile, WL WM
AD W Oy

2.1.3. AnalyzeID

“IdentityDocumentFields™: [
{
“Type": { "Text": "FIRST_NAME" },
"ValueDetection": { "Text": "RUSSELL", "Confidence":
99.3445053100586 }
}s
S WASHINGTON canver cense {
"Type": { "Text"™: "LAST_NAME" },
"ValueDetection": { "Text": "SAYERS", "Confidence":
98.8835678100586 }

)
{

“Type": { "Text": "MIDDLE_NAME" },

b
{
"Type": { "Text": "SUFFIX" },

),

2.2. Ejemplo de uso en consola de AWS

* Ingresar a AWS
* En la barra de btisqueda escribir “Textract”



* Elija el documento a analizar

Amazon Textract X Results
¥ Demos Q Search H Segment by line w
)
Analyze Document i

Green xGreen Premium Premium  TM262L10MESEST

Analyze Expense

Analyze ID TRIZEZLTOMESEST 262 ZOMESES TM262L20MESEST logic controller, Modicon M262, 5ns
logic controller, Modicon M262, 5ns logic controller, Modicon M262, 3ns
Analyze Lending per Instruction, Ethernet per instruction, Ethernet
= logic controller, Modicon M262, 3ns  per instruction, Ethernet
Bulk Document Uploader -
per instruction, Ethernet
1.270.00 USD 192000 USD
Custom Queries New o e Product availability: Stock - Normally stocked
Bu I nline. -
Product availability: Stock - Normally stocked
¥ Service quotas
Textract Service Quota Choose a sample Upload document in distribution facility  in distribution facility ~ 1,270.00 USD
Calculator document
" . ? Choose Or drag and i 1,92000USD i Buyonline Buy online
AWS Service Quotas Console ‘ Paystub v | % drap

[

Se observa que se ha detectado correctamente la totalidad del texto presentado dentro de la imagen.

2.3. Ejemplo con Python

2.3.1. analyse_document
Figura: 001.jpg Salida:

{
"BlockType" . nn ,
"Id": "5b95effl1-7b10-4611-9aab-0ffbeleadlbe",

R Sao "Relationships": [
{
totes . R "Type": "ANSWER",
I lihed weryfhing fiom  The first "Ids": ["2705cdOe-bb73-40df-8954-b91b6edod77c"],
) o "Query": {
SCeps "Text": "what is the response id",
"Alias": "ResponseId"}
H

{
"BlockType": "[JSS;A@N=S{VINY",

"Confidence": 99.0,
"TeXt": "590",
"Geometry": {
"BoundingBox": {
"width": 0.06050015240907669,
"Height": 0.01886042021214962,
"Left": 0.4029218554496765,
"Top": 0.09675661474466324},
"Id": "2705cd@e-bb73-40df-8954-b91b6ed@d77c"

Coédigo: textract_main.

IY

{

"BlockType": "PIER]",

"Id": "8301f8c4-2eb4-4596-88d1-fe6d6df622e9",
"Relationships": [

{

"Type": "ANSWER",

"Ids": ["cbe23a09-2fle-4972-bdf1-54bcef0ofobbe"],
"Query": {

"Text": "What are the notes?",

"Alias": "Notes"}

Iy
{
"BlockType": "IVERAREIN]",

"Confidence": 98.0,
"Text":"I liked every thing from the first scene",
"Geometry": {
"BoundingBox": {
"width": 0.6340733766555786,
"Height": 0.06546258926391602,
"Left": 0.16090142726898193,
"Top": 0.16538071632385254},



En este ejemplo, Textract busca la respuesta a una pregunta presentada en el codigo. Por ello,
estrategia es aqui, buscar la “query” y su correspondiente “query_result”.

2.3.2. detect_text
Figura: 001.jpg Salida:

{
"BlockType": "[®yy=",
"Confidence": 99.8954849243164,

R Sao "Text": "Response ID",
"Geometry": {
totes "BoundingBox":
I (ched &)ufjih(wj fiom  The first "width": 0.0989999920129776,

/ "Height": 0.013172809965908527,
’ "Left": 0.12449004501104355,
"Top": 0.08601831644773483}, 1},

S ek

"Polygon":
{"X": 0.12449190020561218,
"Y'": 0.08608761429786682},
{"X": 0.22349004447460175,
Lo "Y'": 0.08601831644773483}%,
Cédigo: textract_detect_text.py {"X": 0.22348883748054504,
rt glab "Y'": 0.09912172704935074}%,
{"X": 0.12449004501104355,
"Y'": 0.09919112920761108%} ]

iy
{
"BlockType": "[Biy=",

"Confidence": 98.7627182006836,
"Text": "590",

H

{

"BlockType": "[BINE",
"Confidence": 99.92236328125,

: file_bytes}

"Text": "Notes",
}l
{
, Fleldnames-["ExtractedText"], dialect-'excel') "BLOCkType": "LINE"r

"Confidence": 95.04239654541016,
"Text": "I liked every thing from the first",

3

la

El uso de detect_text puede resultar mas sencillo, ya que trae todo el texto detectado. Luego es

posible separar los contenidos segun necesidad.

3. Comprehend

Amazon — Comprehend es un servicio de procesamiento de lenguaje natural basado en aprendizaje

profundo para obtener y descubrir perspectivas y conexiones valiosas a partir de un texto.

3.1. Operaciones Basicas

Principales operaciones de AWS-Comprehend:
* Deteccion de Entidades
* Frases principales
* Idioma
* Informacién de Identificadores Personales
* Analisis de sentimientos
* Analisis Sintactico
*  Modelos personalizados de clasificacion de textos y entidades



Detecting the dominant language

detect-dominant-language
batch-detect-dominant-language
start-dominant-language-detection-job

{ "Languages": {
"Text": "Mi maestra es Guatamalteca” ——— "LanguageCode": "es",
} "Score": ©.8301774859428406
}

Detecting named entities: Results

{ "Entities": [
"Text": "Hello, Igam John from AnyCompany {

Financial Services.", "Score": 0.9996919631958008,
"LanguageCode": "en" "Type": "PERSON",

} "Text": "John",

"BeginOffset": 12,
"EndOffset": 16

"Score": ©.9934418201446533,

"Type": "ORGANIZATION",

"Text": "AnyCompany Financial Services",
"BeginOffset": 22,

"EndOffset": 51

Detecting PIl entities: Results

{ "Entities": [
"Text": "Hello John, your address is 123 {
Test St", "Score": ©.9999914169311523,
"LanguageCode": "en" "Type": "NAME",
} "BeginOffset": 6,
"EndOffset": 10
1,
{

"Score": ©.9999768733978271,
"Type": "ADDRESS", a
"BeginOffset": 28,
"EndOoffset": 39

}
- -
Detecting sentiment: Results
{ “Sentiment": {
"Text": "I loved shopping here”, "Sentiment": "POSITIVE",
"LanguageCode": "en" "SentimentScore”: {
} "Positive": ©.99887,

"Negative": 0.00006,
"Neutral”: ©.00085,
"Mixed": ©.00020
}

}



Custom classification

create-document-classifier

B;] Label Document

Documents Comedy | to the world am like a drop of water...
Comedy Small cheer and great welcome makes..
Tragedy The fault, dear Brutus, is not in our..

Custom models

create-entity-recognizer
create-document-classifier

Endpoint
Asynchronous APl operations Realtime API operations
* start-document-classification-job * classify-document
* start-entities-detection-job * detect-entities

3.2. Un ejemplo desafiante en la consola de AWS-Comprehend

Vamos a introducir un texto en espafiol que incluya informacién personal, sentimientos variados e
incluso ironia, entidades, y demas. Pondremos a prueba a este sistema.

El texto: “Estimado Sefior director de la Direccion Impositiva Regional Sefior Juan Melchor de los
Rios. Quien le escribe, Don Carlos Schmith con DNI 12.345.678 fue demandado por su institucion
por pagos fuera de término de varias cuotas del impuesto y a consecuencia embargada la totalidad
de mis depdsitos en cuentas bancarias, lo cual me hizo mandarle esta carta, con mis profundos
deseos que Ud. arda en el infierno con toda su familia. Por otro lado, me alegra descubrir la
eficiencia de sus empleados que han hallado y embargado mi automovil patente AB123CD.
Cordialmente, Carlos.”



3.2.1. Entidades

Entities Key phrases Language Fll Sentiment Targeted sentiment Syntax

w Analyzed text

"Estimado Sefior director de la Direccidn Impositiva Regional Sefior Juan Melchor de los Rios. Quien le escribe, Don Carlos Schmith con DMI 12.345.678 fue demandado por su institucion por

pagos fuera de término de varias cuotas del impuesto y a consecuencia embargada la totalidad de mis depasitos en cuentas bancarias, lo cual me hizo mandarle esta carta, con mis profundos

deseos que Ud. arda en el infierno con toda su familia. Por otro lado, me alegra descubrir la eficiencia de sus empleados que han hallado y embargado mi automovil patente AB123C0.

Cordialmente, Carlos.”

v Results
Q, Search

Entity - Type

director = Person
Direccidn Impositiva Regional = Organization
Sefior —— Person

Juan Melchor de los Rios —— Person

Don Carlos Schmith = Person

Observar que identifica adecuadamente personas y organizaciones.

3.2.2. Idioma

Entities Key phrases Language Pl Sentiment Targeted sentiment Syntax

v Analyzed text

» Results
Language

Spanish, es
0.99 confidence

Deteccién correcta.

Confidence v

0.59

0.61

0.76

0.9

0.98



3.2.3. Informacion de Identificadores Personales

Entities Key phrases Language Pll Sentiment Targeted sentiment Syntax

v Personally identifiable information (P11) analysis mode

O Offsets

dentify the location of PII in your text documents.

Labels
Label text decuments with PIl.

v Analyzed text

Pl detection is not supported for this language
Please try entering text in a supported language to use the Pll detection APL.

No disponible en Espafiol.

3.2.4. Sentimientos

Entities Key phrases Language Pl Sentiment Targeted sentiment Syntax

v Analyzed text

"Estimado Sefior director de la Direccion Impaositiva Regional Sefior Juan Melchor de los Rios. Quien le escribe, Don Carlos Schmith con DNl 12.345.678 fue demandado por su institucion por
pagos fuera de término de varias cuotas del impuesto y a consecuencia embargada la totalidad de mis depdsitos en cuentas bancarias, lo cual me hizo mandarle esta carta, con mis profundos
deseos que Ud. arda en el infierno con toda su familia. Por otro lado, me alegra descubrir la eficiencia de sus empleados que han hallado y embargado mi automovil patente AB123CD.

Cordialmente, Carlos."

v Results

Sentiment

Neutral

0.41 confidence
Positive

0.22 confidence
Negative

0.01 confidence
Mixed

10.34 confidence

Observar que domina el sentimiento neutral seguido por un sentimiento positivo. Al sentimiento
negativo le atribuye un 1% de confianza, cuando por la ironia contenida, es un texto fuertemente
negativo.

3.3. Un ejemplo con Python
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